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朴素贝叶斯算法是一种基于贝叶斯定理和特征条件独立假设

的分类方法。它通过计算每个类别的概率，将新的数据点分

配给概率最大的类别。

朴素贝叶斯算法的基本思想是，对于给定的数据集，先计算

每个类别的先验概率，然后根据每个特征在每个类别下的条

件概率，计算出每个特征在每个类别下的条件概率，最后根

据这些概率值进行分类。

朴素贝叶斯算法的定义



朴素贝叶斯算法可以分为两类：多项式朴素贝叶斯和伯努利朴素贝叶斯。多项式

朴素贝叶斯假设特征值为连续型随机变量，而伯努利朴素贝叶斯假设特征值为二

元随机变量。

多项式朴素贝叶斯使用多项式分布来估计概率，而伯努利朴素贝叶斯使用二项式

分布来估计概率。

朴素贝叶斯算法的分类



    

朴素贝叶斯算法的适用场景

朴素贝叶斯算法适用于处理大规模数

据集，因为它在计算每个特征在每个

类别下的条件概率时，可以利用数据

的统计性质进行高效计算。

朴素贝叶斯算法也适用于处理具有多

种特征的数据集，因为它可以处理不

同类型的数据特征，包括连续型、离

散型和文本型等。

此外，朴素贝叶斯算法还适用于处理

具有缺失值和异常值的数据集，因为

它在进行分类时，可以考虑到这些值

的影响。
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假设特征之间相互

独立
朴素贝叶斯算法基于一个关键假

设，即特征之间相互独立。这意

味着在给定类别的情况下，每个

特征的出现概率不受其他特征的

影响。

简化概率计算

由于独立性假设，我们可以简化

概率计算，避免复杂的联合概率

计算。这使得朴素贝叶斯成为一

种高效且易于实现的分类算法。

适用性有限

然而，这个假设在实际数据中往

往不成立，因为特征之间往往存

在依赖关系。因此，朴素贝叶斯

算法在某些情况下可能表现不佳。

条件独立性假设



类别概率

通过使用基础概率，我们可以计算出给定特征集时

某个类别的概率。这个概率用于分类决策。

概率估计

对于未知的样本，我们使用已知样本中每个

类别的频率来估计概率。这要求有足够的训

练数据来获得准确的估计。

基础概率

朴素贝叶斯算法使用基础概率来计算每个类

别的概率。基础概率是指给定某个特征时，

某个类别发生的概率。

概率计算



最大后验概率01

朴素贝叶斯算法采用最大后验概率准则进行分类决策。即选择具有最大

后验概率的类别作为预测类别。

后验概率计算02

后验概率是指给定特征时某个类别的条件概率。通过使用条件独立性假

设和已知的概率估计，我们可以快速计算后验概率。

分类效果03

尽管朴素贝叶斯算法在某些情况下可能不如其他算法准确，但由于其简

单性和高效性，它在实际应用中仍然被广泛使用，特别是在文本分类和

垃圾邮件过滤等领域。

分类决策
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去除异常值、缺失值和重复值，确保数据质量。

数据清洗

将数据转换为适合模型训练的格式，如向量或
矩阵。

数据转换

将特征值缩放到统一范围，如[0,1]或[-1,1]，以提高算法的准确性。

数据归一化

数据预处理
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